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RESUMEN

El siguiente trabajo se centra en un estudio basado en el modelo SARIMA
aplicado al desarrollo de las principales series turisticas de Espafia para
obtener sus previsiones a dos afios a partir de 2022. Los datos proceden de la
base de datos del Instituto Nacional de Estadistica (INE).

Para este estudio se realiza un analisis descriptivo de los datos, de tal forma
que se pueda conocer el comportamiento de las series analizadas.

ABSTRACT

The following paper focuses on a study based on the SARIMA model applied to
the development of the main tourism series in Spain to obtain its two-year
forecasts from 2022 onwards. The data come from the database of the National
Institute of Statistics (INE).

For this study, a descriptive analysis of the data is carried out, so that the
behavior of the series analyzed can be known.



1. Introduccién

Actualmente, el sector turistico es uno de los mas importantes a nivel nacional
y genera un gran volumen de ingresos para la economia, ya que en 2021 se
generaron 2,27 millones de empleos (INE, 2022), que alcanzaron el 12,6% del
PIB nacional. Al mismo tiempo, el sector turistico se ha visto amenazado en los
ultimos afos, lo que supone un peligro para la economia espanola (Coll, 2023).

Por ello, en este trabajo se analiza esta situacion realizando previsiones para
las principales series temporales del turismo en Espafia mediante la aplicacion
de la metodologia de Box-Jenkins para ajustar los modelos econométricos
SARIMA, con el fin de estimar una adecuada prediccién de las respectivas
variables de estudio.

Inicialmente se realizara una breve descripcion del modelo seleccionado, en
este caso SARIMA, para el analisis de las series temporales. En segundo lugar,
se presentaran las variables objeto de estudio y una breve explicacién de cada
una. A esto le sigue una explicacion del proceso de estimacion y tratamiento de
las variables en la herramienta de STATA. Luego se presentaran los resultados
del modelo SARIMA a partir del analisis grafico de la evolucion de cada serie
temporal para el periodo comprendido entre el 2016 y 2022.

2. Descripcion del modelo utilizado para analizar las series
temporales

2.1. Modelo SARIMA
En un modelo ARIMA estacional o SARIMA, los términos AR y MA estacionales
predicen utilizando valores de datos y errores en momentos con rezagos que

son multiplos de S (el intervalo de la estacionalidad) (Morales-OfRate, 2022).

El modelo SARIMA(p,d,q)(P,D,Q)® viene representado de la siguiente manera:

$(B)D,(BS)(1 - B)4(1 — BS)PY, = 6,(B)0,(B)e,

Generalmente, la serie de tiempo original {Y} utiliza un operador de retardo B
para procesar SARIMA(p,d,q)(P,D,Q)°.

El operador retardo, B, es una funcion matematica que aplicado a un valor de

una serie, desfasa este valor en un periodo. A nuestros efectos, se trata
solamente de una cuestién de notacion. Es decir:

BY+= Vi1



¢p(B) =1—¢B — B — - — ¢, B”

®,(BS) = 1 — ®;BS — DB — .. — O, BPS
Bp(B) = 1 - elB - BIBZ _ = quq
0o (BS) = 1 — 0B — 03B — - — 0B

Donde ¢(B) y 8(B) son polinomios de orden py g, ®(Bs )y O(B s ) son
polinomios en B s de grados P y Q, respectivamente p es el orden de
autorregresion no estacional; d es el numero de diferencias regulares; q es el
orden de la media movil no estacional; P es el orden de autorregresion
estacional; D es el numero de diferencias estacionales; Q es el orden de la
media movil estacional; y S es la duracién de la temporada (Miranda Chinlli,
2021).

3. Analisis estadistico
3.1. Descripcion de las series analizadas

La seleccion de las series temporales turisticas referida a Espana se basa en la
informacion publicada por el Instituto Nacional de Estadistica (INE).

Asi, la primera variable a analizar es el numero de turistas por pais de
residencia de 2016 a 2022 (a excepcion de 2020 y 2021, ya que debido al
estallido de la pandemia de COVID, se trata de un evento extraordinario que
rompe con la regularidad necesaria para hacer predicciones, siendo 2022, el
ano en el cual se considera un retorno a la normalidad).

Una de las primeras variables analizadas es la “llegada de turistas
internacionales a Espafia”, que hace referencia al nUmero de personas que
visitan un determinado pais como turistas y que proceden de diferentes partes
del mundo. Esta variable mide el atractivo turistico del pais y permite conocer el
origen de los visitantes, lo que puede ser util en el desarrollo de estrategias de
promocion turistica.

La siguiente variable a analizar son los “viajeros nacionales en
establecimientos hoteleros”, en este caso se trata del numero de personas que
se desplazan de una comunidad autébnoma o provincia a otra, ya sea por
turismo, trabajo u otros motivos. Es una estadistica que se puede utilizar para
analizar la migracién o el movimiento de turistas entre diferentes areas
geograficas del pais y se puede medir en términos de viajeros y
pernoctaciones.

Otra variable analizada es la “estancia media a nivel nacional”, que hace
referencia al numero medio de pernoctaciones que hacen los turistas en un
determinado alojamiento o destino turistico. La estancia media varia segun el



tipo de alojamiento, que puede ser, por ejemplo, hoteles, campings,
apartamentos turisticos, alojamientos de turismo rural.

Y por ultimo, la variable objeto de estudio es el “gasto de los turistas
internacionales a nivel nacional”’, que hace referencia a la cantidad de dinero
que los turistas extranjeros gastan en las diferentes regiones de Espafa
durante su estancia. Esta variable mide la importancia econémica del turismo
en cada region de Espafia e identifica las tendencias y patrones de gasto de los
turistas internacionales en cada destino. Los gastos de los turistas se pueden
dividir en distintas categorias, como alojamiento, transporte, comida,
entretenimiento, compras y otros servicios turisticos.

Tabla 1

Seleccion de las series para la construccion del modelo de prediccion

Series Nomenclatura
Llegada de turistas internacionales a Espafia Variable 1
Viajeros nacionales en establecimientos Variable 2
hoteleros
Estancia media a nivel nacional Variable 3
Gasto de los turistas internacionales a nivel Variable 4
nacional

Nota. Fuente: Elaboracién propia a partir de INEbase / Servicios /Hosteleria y
turismo

4. Preparacion de los datos
4.1. Estimacion de las variables con el modelo SARIMA a través de STATA

Para trabajar con las variables se utilizé el programa econométrico STATA
IC/16.1, y el proceso de creacion de las variables a estudiar se desgloso en
distintas etapas, las cuales fueron las siguientes:

En la primera fase del analisis, se configura STATA para trabajar con series
temporales y se procede a determinar si dichas series son estacionarias o no.
Es decir, el que una serie temporal sea estacionaria implica que los patrones de
ésta son constantes en tiempo y no hay tendencia o estacionalidad. Por otro
lado, cuando se trata de una serie no estacionaria, sus propiedades
estadisticas cambian con el tiempo, es decir tendria tendencias, estacionalidad
u otros patrones variables en el tiempo.

La estacionariedad es una propiedad importante de los modelos de series
temporales, ya que se pueden realizar prondsticos precisos y analisis de
causalidad con modelos considerados estacionarios. En el caso de las
variables analizadas en este trabajo, todas presentan un comportamiento
estacionario.


https://ine.es/dyngs/INEbase/es/operacion.htm?c=Estadistica_C&cid=1254736176996&menu=ultiDatos&idp=1254735576863
https://ine.es/dyngs/INEbase/es/operacion.htm?c=Estadistica_C&cid=1254736176996&menu=ultiDatos&idp=1254735576863

Para confirmar este analisis de la estacionariedad, el siguiente analisis se
apoya en dos contrastes de hipotesis de raices unitarias: la de Dickey-Fuller
aumentada y la de Phillips-Perron. Ambas pruebas son complementarias.

Para la prueba de Dickey-Fuller Aumentada, la hipétesis nula es que existe una
raiz unitaria (es decir, la serie no es estacionaria), y la hipotesis alternativa es
gue no existe una raiz unitaria y por lo tanto la serie es estacionaria. Por lo que
para rechazar la hipotesis nula, el p-valor obtenido debe ser menor que el nivel
de significacién (para este estudio se ha elegido un nivel de confianza del 95%)
(mlstudio, 2023).

La prueba de Phillips-Perron es una modificacion de la prueba de Dickey-Fuller
y corrige la autocorrelacion y la heteroscedasticidad en los errores (Benites,
2023).

El segundo paso de este analisis corresponde a la identificacion del modelo
SARIMA, es decir, se procede a identificar el orden de p, P, q y Q del proceso
SARIMA(p,d,q)(P,D,Q)® a partir del FAS (Funcién de Autocorrelacién Simple) y
FAP (Funcién de Autocorrelacion Parcial) de la serie estacionaria (ulpgc, 2023).

El andlisis grafico de estas funciones determina el orden del modelo, cuantos
rezagos se consideran significativos, para el modelo SARIMA, al ser una serie
de tiempo mensual, el analisis se realiza para los rezagos 12, 24, 36...

El orden de la parte AR (autoregresiva), determina el numero de retardos
significativos de la FAP y en en caso de la FAS, ésta determina el orden de la
parte MA (media mévil).

El ultimo paso en este proceso analitico es un prondstico de las series
observadas. Para ello se utiliza el modelo SARIMA, y se toma como punto de
partida el ultimo mes del periodo observado, y se realizan estimaciones para
los préximos dos anos. Finalmente, se crea un grafico que muestra la
comparacioén entre la variable original y la variable estimada o pronosticada, lo
que permite visualizar el grado de ajuste entre ambas series.



5. Resultados

5.1. Resultados modelo SARIMA

5.1.1. Serie temporal 1: Llegada de turistas internacionales a Espaina
Grafico 1

Evolucion de la llegada de turistas internacionales a Esparia de 2016 a 2022
(sin contar 2020 y 2021)
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Nota. Fuente: Elaboracion propia

El andlisis de la serie temporal que se presenta en el grafico muestra una clara
variacion estacional, lo que sugiere que el numero de turistas internacionales
que visitan Espaia se mantiene estable durante el periodo revisado, excepto
en 2020 y 2021, debido a los efectos negativos de la crisis COVID-19 en el
sector turistico del pais.

El numero de llegadas de turistas internacionales a Espafia se mantuvo en
torno a una media mensual de 6 millones de turistas. Sin embargo, en 2022
hubo una disminucion del 0,11% respecto a los niveles de 2019.



Cabe senalar que la serie muestra valores maximos y minimos para todo el
periodo de estudio, con un valor maximo de 10,5 millones de turistas y un valor
minimo de 2,5 millones de turistas.

En términos de desviacion tipica, el valor calculado es 0,371, lo que indica una
volatilidad relativamente baja de la serie temporal.

En definitiva, a pesar de la estabilidad de la media, se han producido cambios
en el comportamiento y tendencias de la serie por factores externos, como la
crisis del COVID-19, lo que demuestra la importancia de considerar la
actualidad y tendencias de futuro en el campo del turismo a la hora de realizar
analisis y previsiones.
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5.1.2. Serie temporal 2: Viajeros nacionales en establecimientos hoteleros
Grafico 2
Evolucion de viajeros nacionales en establecimientos hoteleros de 2016 a 2022

(sin contar 2020 y 2021)
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Nota. Fuente: Elaboracion propia

Durante el periodo de analisis, se observé que el numero de viajeros
nacionales que utilizan los servicios de alojamiento hotelero, en promedio
crecio continuamente. Sin embargo, el estallido de la pandemia de COVID-19
en 2020 provoco una fuerte disminucion en el numero de viajeros, lo que afecto
significativamente a la industria turistica en todo el mundo.

En este sentido, el numero de viajeros nacionales que han utilizado servicios
de alojamiento hotelero se ha mantenido en torno a una media mensual de 8
millones de viajeros. En 2022, sin embargo, se produjo un aumento del 0,89%
respecto a los niveles de 2019.

Es importante sefalar que, a pesar de la estabilidad del promedio, la serie
presento valores maximos y minimos durante el periodo de estudio. El valor
maximo registrado fue de 12,9 millones de viajeros y el valor minimo de 3,7
millones de viajeros. Esto muestra que la demanda de servicios turisticos vari6
dependiendo de varios factores, como las estaciones, eventos locales y
condiciones econémicas.
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El valor calculado para la desviacion tipica es 0,322. Esta cifra muestra una
diferencia relativamente pequefia en el numero de viajeros nacionales que
utilizan los servicios de alojamiento en hoteles espafioles. En cualquier caso,
esta variable puede ser sensible a cambios inesperados en la economia o la
sanidad, lo que puede dar lugar a mayores diferencias en el numero de viajeros
nacionales que utilizan servicios de alojamiento hotelero en Espania.
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5.1.3. Serie temporal 3: Estancia media a nivel nacional

Grafico 3

Evolucion de la estancia media a nivel nacional de 2016 a 2022 (sin contar
2020 y 2021)
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Nota. Fuente: Elaboracion propia

Se ha analizado la serie que incluye el numero de pernoctaciones por turista a
nivel nacional durante el periodo de estudio. Se observd que aunque la serie
parece estable, el nUmero de pernoctaciones en alojamientos turisticos
disminuye durante el periodo observado. Es decir, la estancia media se esta
acortando paulatinamente y no ha podido regresar a los niveles medios
histéricos.

La media de pernoctaciones por turista en alojamientos es de unos 3 dias. Sin
embargo, en 2022 disminuyd un 6,66% respecto a 2019, lo que indica que la
estancia media ha disminuido significativamente en los ultimos afios.

La serie también experimentd valores maximos y minimos durante el periodo
de estudio. El valor mas alto registrado fue de 4 dias, mientras que el valor mas
bajo fue de 3 dias. Esto muestra alguna variacion en el comportamiento de la
duracién de la estadia de los turistas, aunque todavia se encuentra dentro de
un intervalo relativamente pequefio. En cuanto a la desviacion tipica de la serie,
es 0,098.
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Los resultados del analisis muestran que aunque la serie parece estable, la
estancia media de los turistas en el alojamiento ha ido descendiendo
progresivamente en los ultimos afos. Ademas, los valores maximos y minimos
de la serie variaron, aunque en un rango relativamente estrecho. La baja
desviacidn tipica indica una variacion relativamente pequefia en la duracién de
la estancia de los turistas.
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5.1.4. Serie temporal 4: Gasto de los turistas internacionales a nivel
nacional

Grafico 4

Evolucion del gasto de los turistas internacionales a nivel nacional de 2016 a
2022 (sin contar 2020 y 2021)
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Nota. Fuente: Elaboracién propia

Se ha examinado la serie que incluye el gasto a nivel nacional de los turistas
internacionales a lo largo del periodo de estudio. Ademas, se observo que la
serie muestra una tendencia estable en su media, lo que sugiere que los
cambios en el gasto turistico no han sido significativos en general. La cifra
media se ha mantenido en torno a los 6.768 millones de euros.

En cuanto a la variacion de la cifra de gasto medio, en 2022 se ha producido un
aumento de 1,34% respecto a 2019. Este incremento sugiere un crecimiento
moderado del gasto turistico en Espafia, aunque no es lo suficientemente
significativo como para alterar la tendencia general estable de la serie.

Es importante sefalar que durante el periodo de estudio, la serie experimenté
valores maximos como minimos. Un total de 11.968 millones de euros se

registraron como los valores mas altos y 3.041 millones de euros como los mas
bajos.
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Se ha calculado un valor de 0,372 para la desviacion tipica de la serie. Este
resultado apunta a una volatilidad relativamente baja en los patrones de gasto
turisticos de Espafia, lo que indica una mayor estabilidad de la serie.

En conclusién, los resultados del analisis muestran que, en promedio, el gasto
turistico en Espafia mostré una tendencia constante durante el periodo de
estudio. Ademas, la desviacion tipica apunta a una volatilidad relativamente
pequeia en el comportamiento del gasto turistico.
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6. Analisis de los resultados
6.1. Prediccion del modelo SARIMA

6.1.1. Prediccion serie temporal 1: Llegada de turistas internacionales a
Espaina

Grafico 5

Prediccion de la llegada de turistas internacionales a Esparia de 2016 a 2022
(sin contar 2020 y 2021) a finales de 2023
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Nota. Fuente: Elaboracion propia

Si la pandemia no se hubiera producido, en diciembre de 2022 el nimero de
turistas que visitaron Espafia habria sido de 4.234.518. Sin embargo, durante la
pandemia, el numero de turistas que visitaron Espana fue de 4.127.293.

Dada la gravedad de la pandemia y su impacto en el turismo mundial, este
descenso del numero de turistas era de esperar.

A finales de 2023, se prevé, utilizando los datos de este modelo para la variable
1, que habra un aumento del 3,31% en el numero de turistas que visitan
Espafia segun su pais de origen, a pesar de una tendencia generalmente
estable. Este crecimiento sera de naturaleza estacionaria.
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6.1.2. Prediccion serie temporal 2: Viajeros nacionales en
establecimientos hoteleros

Grafico 6

Prediccion de los viajeros nacionales en establecimientos hoteleros de 2016 a
2022 (sin contar 2020 y 2021) a finales de 2023
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Nota. Fuente: Elaboracion propia

En diciembre de 2022 habria 5.612.237 viajeros nacionales alojados en hoteles
en Espafa en caso de ausencia de pandemia, pero esa cifra se habria
reducido con la pandemia a 3.556.838.

Esta disminucion en el numero de viajeros nacionales indica que la pandemia
ha tenido un efecto significativo en el sector hotelero y el turismo de Espana.
La decision de los viajeros nacionales de no hospedarse en los
establecimientos hoteleros probablemente estuvo influenciada por las
restricciones de viaje, el cierre temporal de hoteles, las restricciones
economicas y también las medidas de seguridad implementadas para controlar
la propagacion del virus.

Para fines de 2023, se prevé que la variable 2 presente un aumento del 3,64%
en el numero de viajeros nacionales.
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6.1.3. Prediccidn serie temporal 3: Estancia media a nivel nacional
Grafico 7

Prediccion de la estancia media a nivel nacional de 2016 a 2022 (sin contar
2020 y 2021) a finales de 2023
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Nota. Fuente: Elaboracién propia

En diciembre de 2022, la estancia media de los viajeros que visitan Espafia se
situaria en 2,73 dias, si no hubiera ocurrido la pandemia. Por otro lado, la
estancia media habria aumentado durante la pandemia, ascendiendo a 2,76
dias de media. Esto sugiere que la pandemia podria haber tenido un efecto
beneficioso sobre la duracion de la estancia de los viajeros en Espana.

Adicionalmente, se espera que la variable 3 aumente un 2,64% a finales de
2023. Esta prediccion puede estar basada en la hipdtesis de que una estadia
mas prolongada puede resultar en mayor satisfaccion y fidelidad con respecto
al destino turistico.
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6.1.4. Prediccion serie temporal 4: Gasto de los turistas internacionales a
nivel nacional

Grafico 8

Prediccion del gasto de los turistas internacionales a nivel nacional de 2016 a
2022 (sin contar 2020 y 2021) a finales de 2023
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Nota. Fuente: Elaboracion propia

De no haber ocurrido la pandemia, se prevé que el gasto total de los turistas
internacionales en Espafia en diciembre de 2022 hubiera sido de 5.231
millones de euros. Sin embargo, como consecuencia de la pandemia, éste
habria aumentado en 5.238,8 millones de euros.

Este aumento del gasto evidencia un efecto rebote en la industria turistica
espanola tras la pandemia. Ademas, la variable 4 indica un aumento del 4,98%
en el gasto de los turistas internacionales durante su estancia en varias
regiones de Espafia, lo que es alentador para el futuro de la industria turistica.
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7. Conclusiones

A partir del analisis grafico y de los resultados de las pruebas de raices
unitarias de Dickey-Fuller Aumentado y Phillips-Perron, las cuatro series objeto
de estudio son estacionarias, lo que sugiere que los datos muestran estabilidad
en su comportamiento a lo largo del tiempo.

Cabe destacar también que las previsiones para cada una de las variables
presentan una perspectiva positiva. Se prevé una mejora tanto en el flujo de
turistas internacionales como en el de viajeros nacionales, que se acercaran a
niveles previos a la pandemia, y se mantendran dentro de la media historica, lo
que sugiere un aumento en la demanda y la reactivacion del sector.
Adicionalmente, se prevé un aumento del gasto y la estancia media, lo que se
traduce en una importante mejora de la rentabilidad del sector turistico. En
consecuencia, las proyecciones optimistas muestran que la industria del
turismo se esta encaminando hacia una positiva recuperacion.

Sin embargo, es importante sefalar que el modelo SARIMA tiene limitaciones
porque carece de poder predictivo a largo plazo. Esto se debe a que las series
de tiempo se ven afectadas por muchos factores, incluidos los cambios en la
politica econdmica, la volatilidad en los mercados financieros, los fendmenos
meteoroldgicos y otros factores que pueden afectar a las tendencias historicas
de los datos. Por lo tanto, las predicciones a largo plazo deben tratarse con
cautela, ya que son mas especulativas.
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8. Anexos

Anexo |

Modelo de la serie temporal 1. Llegada de turistas internacionales a

Espaina
ARIMA regression
Sample: 2016ml - 2822m12, but with a gap Number of obs = 60
Wald chi2(8) =  15529.56
Log likelihood = 72.36766 Prob > chi2 = 0.0000
oPG
1n Total Coef. 5td. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
In_Total
_cons 15.57485 . 4214983 36.95 @.000 14.74875 16.40896
ARMA
ar
L1. 1.976309 . 343653 5.75 9.000 1.382762 2.649857
L2. - . 996949 . 5792049 -1.71  9.087 -2.12617 1442718
L3. -. 2953356 . 5622693 -8.53 9.599 -1.397363 . BO66918
L4. .2511359 . 3033769 .83 9.408 -.3434719 .B45T7437
ma
L1. -1.183655 .3695132 -2.99 a.003 -1.827888 -.3794228
L2. .555896 .2B26858 1.97 8.849 . 8018419 1.16995
ARMA12
ar
L1. . 9849667 .9133134 73.98 0.000 958873 1.81106
ma
L1. -. 370183 . 2142506 -1.73 a.084 -. 7991865 . 8497404
Ssigma . 8493279 .B063426 7.78 09.000 .B368965 .B617592
Mote: The test of the variance against zero is one sided, and the two-sided
confidence interval is truncated at zero.
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Anexo Il

Modelo de la serie temporal 2. Viajeros nacionales en establecimientos

hoteleros

ARIMA regression

Sample: 2016m1 - 2022m12, but with a gap Number of cbs = 60
Wald chi2(6) = 3892.44
Log likelihood = 73.10685 Prob > chi2 = 0.0000
OPG
1ln_TotalNacionalz Coef. 5td. Err. z P>|z| [95% Conf. Interwal]
In_TotalNacional2
_cons 15.88596 .1184758 134.89 @. 000 15.65375 16.11817
ARMA
ar
L1. 1.951771 .4833647 4.84  0.000 1.161191 2.742351
L2. -.8B583755 5787938 -1.48 8.138 -1.99279 . 2768395
L3. -.5672973 4299671 -1.32 @.187 -1.418817 . 2754228
L4. 4480164 .1829691 2.45 @.814 . 8894835 . B066293
ma
L1. -2.089666 . . . . .
L2. .9993413 . 1618749 6.280 0.000 . 6836404 1.315042
ARMAL2
ar
L1. 9185871 .B580162 15.83 @. 000 .BR4BTT4 1.832297
/sigma 8383194 .Ba91474 4.19 @. 000 . 8203909 . 8562478

Mote: The test of

the wvariance against zero is one sided, and the two-sided

confidence interval is truncated at zero.
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Anexo lll

Modelo de la serie temporal 3. Estancia media a nivel nacional

ARIMA regression

Sample: 2016m1 - 2022m12, but with a gap Mumber of obs = 60
Wald chi2(7) =  7888.54
Log likelihood =  148.874 Prob > chi2 = 0.0000
OPG
1n_TotalMacional Coef.  Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
In_TotalNacional
_cons 1.142732 .1294712 8.83 @.000 .BBB9731 1.396491
ARMA
ar
L1. 2.222486 . 2039407 18.96 0.0 1.822769 2.622202
L2. -1.542921 549617 -2.81 @.865 -2.62015 -. 4656914
L3. .B8291412 . 5364014 @.85 @.957 -1.822186 1.080469
L4. . 2663387 . 1955177 1.36 8.173 -.1168689 . 6495464
ma
L1. -1.859987 . 1823469 -18.17  0.000 -2.0608584 -1.659391
L2. 1 . - . . .
ARMAL1Z
ar
L1. . 9647366 .B277949 34.71 ©.000 .9182596 1.819214
ma
L1. -.1131231 . 3013493 -8.38 ©.787 -. 7837569 LA775106
/sigma .9132446 .Ba13778 9.61 0.000 . 8185442 .8159449

confidence interval is truncated at zero.

Mote: The test of the wariance against zero is one sided, and the two-sided
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Anexo IV

Modelo de la serie temporal 4. Gasto de los turistas internacionales a

nivel nacional

ARIMA regression

Sample: 2016ml1 - 2022m12, but with a gap Number of obs = 60
: Wald chi2(7) = 2602.19
Log likelihood = J2.77088 Prob > chi2 = 0.0000
0PG
1n Total Coef. 5td. Err. z P>|z| [95% Conf. Interwal]
In_Total
_cons B8.759534 1954416 44 .82 3.200 8.376475 9.142592
ARMA
ar
L1. . 3851887 1857847 1.64 @.101 -.8599226 . 6692399
L2. 1.316329 1535528 8.57 09.000 1.815371 1.617287
3. -.3727855 2235733 -1.6F  B9.895 -.B109812 . 8654102
L4, -.5656313 . 1995375 -2.83 B85 -.9567176 -.1745451
ma
L1. .6236123 LA79783 3.47 @.081 2712441 9759805
L2. - . 3299467 . 196485 -1.68 9.893 - . 7159582 .B551567
ARMALZ
ar
L1. .9620633 8211852 45.41  0.000 .9205411 1.883585
/sigma . 8494177 . B85453 9.86 O.000 LB387301 . B601853
Mote: The test of the variance against zeroc is one sided, and the two-sided
confidence interval is truncated at zero.
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